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АДАПТАЦИЯ СТРУКТУРЫ И ПАРАМЕТРОВ НЕЛИНЕЙНЫХ ВИРТУАЛЬНЫХ АНАЛИЗАТОРОВ 
НА ПРИМЕРЕ ПРОМЫШЛЕННОГО РЕАКЦИОННО-РЕКТИФИКАЦИОННОГО 
ТЕХНОЛОГИЧЕСКОГО ПРОЦЕССА 
 
Рассматривается построение виртуального анализатора (ВА) с адаптацией структуры и параметров 
модели и учетом фактора времени с использованием методов кластеризации на примере реакционно-
ректификационного технологического процесса. Предложено улучшить разработанный раннее алгоритм 
функционирования адаптивного ВА с применением «движущегося окна» и кластеризации путем обновления 
модели на основе алгоритма условных чередующихся математических ожиданий и с учетом фактора 
времени. Показано преимущество предложенного адаптивного ВА по точности в сравнении с раннее 
разработанным алгоритмом адаптации без учета фактора времени и с адаптивным ВА на основе 
нейронной сети1. 
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Snegirev O.Yu., Torgashov A.Yu. Adaptation of structure and parameters of nonlinear soft sensors with a case 
study of industrial reactive distillation process 
 
With the case study of a reactive distillation process, the paper discusses the development of a nonlinear soft sensor 
with adaptive structure and parameters using clustering methods. The earlier developed adaptive soft sensor was 
also based on moving window and clustering techniques. The paper offers its improvement by means of alternating 
conditional expectations algorithm allowing for the so-called time factor. The improved accuracy of the new 
adaptive soft sensor is compared against the earlier developed adaptation algorithm without time factor as well as a 
neural network based adaptive soft sensor.  
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