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Использование вариационного автокодировщика для расширения обучающего набора нейронной сети, 
распознающей дефекты на изделиях из силицированного графита 
 
Приводятся краткие сведения из теории вариационных автокодировщиков. Проверяется возможность и 
целесообразность использования вариационных автокодировщиков при расширении обучающих датасетов 
нейронных сетей для случаев, когда набор обучения состоит из нескольких десятков образцов. Приводятся 
примеры нецелесообразного использования вариационных автокодировщиков. Даются практические 
рекомендации для построения обучающих наборов вариационных автокодировщиков. Приводятся примеры 
изображений с дефектами, сэмплированных из разных частей распределения скрытых факторов. Делается 
попытка объяснения полученных результатов. Указываются настройки, использованные при обучении сетей 
энкодера и декодера вариационного автокодировщика. Предлагается метод наложения изображений, 
основанный на использовании вариационных автокодировщиков. Результаты представленных 
исследований предполагается использовать для распознавания и классификации дефектов на изделиях из 
силицированного графита. 
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Malyshev G.S., Kamnev M.A., Drumov I.V., Terekhin G.V. Application of variational autoencoder for extending 
training dataset of a neural network which recognizes the flaws on siliconized graphite articles 
 
The paper outlines the theoretical background of variational autoencoders (VAE). It examines the opportunity and 
expediency of applying VAE for extending training datasets of neural networks for the cases where comprises of several 
tens of patterns. Examples of unpractical VAE application are cited; practical recommendations on the development of 
training datasets for VAE are made. The examples of images with the defects of images sampled from different parts of 
hidden factor distributions are discussed, an attempt of result explanation is made. The settings used in VAE encoder 
and decoder network training are provided. Aт image composition method based on VAE application is offered. The 
research results can be used for the detection and classification of flaws on siliconized graphite articles.  
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