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Модели сложных сетевых систем с гетерогенными агентами  
 
Представлены две гетерогенные динамические сетевые модели, особенность которых заключается в том, 

что узлы сети представляют собой сложные элементы, обладающие внутренней структурой и способные 
передавать и принимать сигналы разных типов из некоторого заданного набора. Еще одной особенностью 
узлов является способность к эндогенной активности: они способны генерировать сигналы в отсутствие 
внешних возбуждений. Первая модель описывает гетерохимические взаимодействия биологических нейронов в 
малых ансамблях и генерацию ритмической активности, вторая описывает распространение нескольких видов 
информации среди пользователей социальной сети. Несмотря на различие объектов исследования, они имеют 
ряд общих свойств, что позволяет использовать для моделирования динамики в таких системах сходные 
формализмы. 
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Bazenkov N.I., Zhilyakova L.Yu. Models of complex network systems with heterogeneous agents 
 
The paper presents two heterogeneous dynamic network models. The network nodes are complex elements with internal 
structure and the ability to transmit and receive various type of signal from a pre-specified set. One more feature of the 
nodes is the ability to generate signals in the absence of external excitation. The first model describes heterochemical 
interactions of biological neurons in small ensembles and the generation of rhythmic activity, the second one describes 
the propagation of several types of information among social network users. Notwithstanding the different objects of 
study, the have a number of common properties that enables the application of similar formalisms for the modeling of 
dynamics in such systems.  
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