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Обнаружение и распознавание техногенных и скрытых подповерхностных объектов с помощью 
нейронных сетей глубокого обучения 

 
Представлен обзор существующих методов к обнаружению и распознаванию техногенных и 

подповерхностных объектов на изображениях, в том числе основанный на применении нейронных сетей 
глубокого обучения. Показано применение метода сегментации разновременных многоспектральных 
изображений в задачах обнаружения и распознавания техногенных и скрытых подповерхностных объектов на 
изображениях с использованием нейронных сетей глубокого обучения. Описывается архитектура сверточной 
нейронной сети, которая используется для решения данной задачи. Приводятся результаты экспериментов, 
проведенных на наборе данных, состоящем из изображений видимого и инфракрасного диапазона длин волн1. 
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Gromov Yu.Yu., Ishchuk I.N., Rodionov V.V. Detection and recognition of manmade and hidden subsurface 
 

 



objects with the help of deep learning neural networks 
 
The paper reviews the existing methods for the detection and recognition of manmade and hidden subsurface 

objects on images, including the one based on deep learning neural networks. It demonstrates how the method of multi-
temporal image segmentation can be applied in such tasks. The convolutional neural network architecture is described. 
The results of experiments conducted with the data sample comprising the images of both visible and IR wavelength 
ranges are included.  
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