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Выявление дефектов на изделиях из силицированного графита с помощью нейронных сетей 
 
Анализируются результаты работы нейронной сети, предназначенной для классификации дефектов на 
изделиях из силицированного графита. Приводятся рекомендации по ее использованию. Обученная сеть 
позволяет частично автоматизировать процедуру осмотра изделий и существенно уменьшить время 
осмотра, что и обуславливает актуальность проведенного исследования. Показано, что в случае 
распознавания дефектов достаточно использовать сети простой архитектуры. Полносвязный 
классификатор сети обучался для решения задачи классификации изображений по пяти категориям: дефекты 
типа «трещина», «скол», «отдельная пора», «скопление пор» и «бездефектная поверхность». Приводится 
архитектура полносвязного классификатора сети, а также настройки, использованные при обучении сети. 
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Drumov I.V., Kamnev M.A., Malyshev G.S., Terekhin G.V. Neural-network-based defect detection on siliconized 
graphite products 
 
The results of neural network operation aimed at the classification of defects on siliconized graphite products are 
analyzed, recommendations on its application are made. The learned network enables partial automation of product 
inspection procedure with the ensuing inspection time saving that substantiates the study relevance. The paper shows that 



networks with simple architecture may be used for defect detection. A fully connected network classifier learned for image 
classification in five categories: crack, cleavage, individual cavity, cavity cluster, and damage-free surface. The 
architecture of a fully connected network classifier is presented as well as the settings used for network learning. 
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