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Формирование графика выпуска технически сложной продукции с применением предварительно 

обученной нейронной сети 

 

 

Предложена методика формирования графика отгрузки готовой продукции для предприятий, в 

производственном цикле которых присутствует фактор неопределенности в виде сплошных обязательных 

испытаний технически сложных изделий. В качестве исходных данных для моделирования процесса испытаний 

использована статистическая информация о прошлой производственной деятельности предприятия. 

Формирование графика основано на прогнозе длительности испытаний, рассчитанном при помощи методов 

машинного обучения. Для прогнозирования использована предварительно обученная нейронная сеть, 

реализованная на языке программирования «R». Исследование и моделирование производственного процесса 

произведено на базе цеха выпуска гражданской продукции ПАО «МЗИК». 
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Vlasov R.G., Korobov Yu.S., Podolyak O.O. Technologically complex production scheduling with the help of pre-

trained neural network 

 

The paper offers a schedule development procedure for finished product shipments from industrial sites where 

production cycle includes such uncertainty factor as the complete mandatory testing of technologically complex 

articles. The statistical information about the plant’s earlier operations is used for test modeling. Schedule development 

is based the forecast of test duration calculated with the help of machine learning techniques. A pre-trained neural 

network implemented in R language is used for predicting. The study and modeling of the production process were 

undertaken in the civil production workshop of the MZIK Public JSC. 
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